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SciencesPo

Analyse des récits meédiatiques de I’'lA

Projet Algoglitch

e Sensibilité algorithmique (Meunier et al., 2019)
e Critiques de I'lA dans la presse US/UK
https://medialab.sciencespo.fr/activites/algoglitch/

SciencesPo

Algoglitch

Projet Shaping Al

e ORA : Allemagne, Canada, France, UK SHAPI NG AII
e Histoire des enjeux de I'l|A - 2011 a 2021

e Axes : média, recherche, politique, public

https://www.shapingai.org/



https://medialab.sciencespo.fr/activites/algoglitch/
https://www.shapingai.org/

SciencesPo

Analyse des récits meédiatiques de I’'lA

Médias comme espace pour capter des discours hétérogenes sur I'lA : Experts, Politiques, Institutions,
Chercheurs, Journalistes, Utilisateurs ordinaires

Couverture médiatique et assemblages socio-techniques
® Analyse des médias sur I'lA (Cools et al 2022, Chuan et al 2019, Nguyen and Hekman 2022), des ceuvres
de fiction et représentations de I'lA (Cave et Dihal 2019, Singler 2019)
® Issue & Controversy mapping (Latour 2007, Seaver 2017, Marres et Moats 2015)

Objectifs
e Définir les themes et cadrages médiatiques de I'lA
e |dentifier des acteurs/entités, les enjeux et controverses
e Analyser la contribution des médias aux représentations associés a I'lA

Questions de recherche
e Comment les médias contribuent a la formation d’un discours critique sur I'lA ?
e Quels sont les propriétés des discours médiatiques de promesse et de critique sur I'lA ?
e Comment sont associés les entités humaines et techniques autour des enjeux et probléemes associés a
I"IA ?
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Protocole et outils
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Critique de I'|A dans la presse SciencesPo

MEDIALAB

Ce site présente une partie des résultats de travaux 1

réalisés dans le cadre du projet Algoglitch au médialab :
de Sciences Po. Il articule des analyses descriptives et I
des visualisations de données, portant sur un corpus
d'articles de presse sur le theme de I'lA et des
algorithmes couvrant une période de 5 années aux
Etats-Unis et au Royaume-Uni. A partir de méthodes
de traitement automatique du langage sur un corpus
de presse, cette recherche vise a explorer les discours
critiques sur I'lA dans la sphére médiatique.

Algoglitch

v /' 7 .
+ Deep _Ni oo s P
"..{  Health_Algorithms |..««2 & * Profiling_Algorthms |
T Predictive_Algorithms |,

- .
T Explorer les données :
1 Introduction ¢ T p

Quelle est la couverture médiatique de I'lA ? b8 ' ('efﬁi'm{l ¥ (e g | https //med Ialab = g Ith u b ] IO/Ca rn et-

3 Comment détecter le discours critique dans les médias ? o | g als lopresse/#/pu b||Cat|on/fr/
! SO VAR

4 Quels sont les themes sur lesquels porte la critique ? i ‘ . N \;\ {

5 Comment évolue I'agenda médiatique ? .' (Cemail|

Références :

e CREPEL M., CARDON D., « Robots vs algorithmes. Prophétie et critique dans la représentation médiatique des controverses de I'lA »,
Réseaux, 2022/2-3 (N° 232-233), p. 129-167. URL : https://www.cairn.info/revue-reseaux-2022-2-page-129.htm

Extraction Factiva 2015-2019 F"’E” /\ N\m
(29 342 articles - 47 UK/US sources ) e

\
® Requéte : “Al, Algorithm, Machine Learning, il o \ /\fv V \ /
Deep Learning , Neural Network” i e /VN \/
® Modele pour la détection de la critique et S \/V\/
stabilité du ratio critique : 7,1% détecté par
le modeéle et contr6lé (2091 articles)



https://www.cairn.info/revue-reseaux-2022-2-page-129.htm
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Comparaison des entités suivant la polarisation

Robots : 48% articles Algorithmes : 52% articles
(1201 termes - 9 clusters) . J (1790 termes - 14 clusters)

Technical entities
algorithm, app, devices, program, assistant,
facial recognition, bot, phone, feature,

- Alexa, deepfakes, social network, Siri,
>~ chatbot, search engine, Echo, Tay, Android,
_ . - Duplex, trending topics, Google Assistant,
" chat, iPhone, smart speakers,
= recommendation algorithm, surveillance
technology, PredPol, Google Images,
" . Facebook Messenger, image search

NS *Human entities

S users, person, account, women, children,
men, conservatives, players, students,

1 _ patients, parents, child, profile, candidates,

J kids, gays, Facebook users, black people,

= .~ . Wwhite supremacists, Innocent people,

- «~_ African-Americans, black patients, black

- . defendants, lesbian, llluminati, white

teenagers, trans people

~ Issues
"; privacy, bias, security, crime, surveillance,
biases, law enforcement, fake news,

Technical entities
Al, robots, machines, system, artificial
intelligence, computer, tech, software, cars,
automation, model, weapons, drones,
vehicles, killer robots, sex robots,
autonomous weapons, self-driving cars,
neural networks, cloud, Watson, doll,
weapons systems, superintelligence, sex
dolls, humanoid, autonomous cars,
humanoid robot

Human entities -~
humans, humankind, human civilisatiog, ™ .
human drivers, human supervisors, workers, :
customers, employees, consumers, drivers,
investors, competitors, retailers, soldiers,
contractors, passengers, Google employees,
brokers, lenders, Uber drivers, traders,

farmers, researchers and engineers

Issues
risk, ban, attack, safety, protest, arms race,
job losses, liability, Future of Life, petition,
Cold War, addiction, surge pricing, human complaint, discrimination, misinformation,
oversight, human extinction, extinction, violence, Human Rights, conspiracy theories,
second machine age, pay gap, lack of .- lawsuit, Civil Liberties, prejudice, fraud,
accountability, unintended consequences, . iez L . . InfoWars, antisemitic, Big Brother, risk
rule the world, price war, superintelligence T.a g.gmgoentltes . TeoChmcaI (1 5%); Compgny (5%); scjc:res, inappropriate content, nudity, race
control problem, risk for suicide, natural FICtIO_n (1%), Person_ (6%), PeOOpIe (8 _A’ ), Inostltutlon (4%), or gender, violent crimes, privacy issues, age
disasters, pollution, control problem, Al- Locality (1%), Data_inout (10%), Topic (10%), Issue restrictions, fair use, free expression,
powered horror, mass extinction, physical (7%), NC terms (34%) revenge porn, public interest, filter bubble,

damage liberal bias
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Comparaison des verbes et « date »
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Méthode
-Extraction 1000 entités verbes et « date »
-Sélection manuelle des verbes de troubles

yesterday
[emm—rccent months
e this month
[E— the next day
[e—the past few years
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Extraction de données & détection de tonalité

SHAPING Al
Extraction de Données — Europresse.com

e REQUETE : "intelligence artificielle" OR "IA" OR "algorithme*" OR "apprentissage profond" OR
"apprentissage machine" OR "réseau* de neurone*" OR "machine learning" OR "deep learning" OR
O\ "neural network*"
E e Dans les Titres ou Lead paragraph des articles
- e DATES: 01.01.2011- 01.01.2021:
e MEDIA: Origin France, langage French / 281 sources
e DATASET = 45608 articles

Détection de Tonalité- fasText

80
o CATEGORIES : Guidelines collaboratives - “Neutral” / “Critique” / “Promise” E o
e TAGGING : 4 codeurs - Double aveugle - 2000 articles (Titre + Lead) £
&= t%z e FASTEXT - 2 rounds (optimisation de la détection de critique/promesse) ©
“a® W a5’ o EVALUATION MANUELLE- 200 articles 2
o DATASET Neutre= 32447 articles 0
. . DATASET Tonalité = 13161 articles Predacied lane
e CRITIQUE (4261) vs PROMISE (8900)
precision recall f1-score support
0 0.84 0.87 0.86 136
1 0.47 0.56 0.51 16
2 0.76 0.65 0.70 48
accuracy 0.79 200
macro avg 0.69 0.69 0.69 200

weighted avg 0.79 0.79 0.79 200
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Couverture meédiatique de I'lA en France

1200

Benefits
8900

n° of articles

50%

20Mm 2012 2013 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020 2021
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Extraction de termes & Réseau sémantique

Extraction de Termes - Cortext

e DATASET CRITIQUE (4261) vs PROMESSE (8900) = 13161 articles
_E: e EXTRACTION de termes dans Titre + Contenu des articles
® 8000 Termse Monogram/Bigram/Trigram
Pigeon_Hole method - Sentence Level- Noun_Phrase - Min Frequency 3
e NETTOYAGE MANUEL (doublons, nombres, journal, dates, erreurs, bruit)
e INDEXATION - corpus list indexer

xx4<
11

Construction et Analyse du Réseau Sémantique - Cortext / Gephi

e RESEAU : 6802 nceuds / 75342 liens de cooccurrences
g e VISUALISATION : Spatialisation : Force_atlas_2 / Node Couleur : cluster_level 2 /Taille :
term_frequency

.I:I. (?) e CLUSTERS level_1: 29 clusters (> to 4 articles) louvain algorithme
e CLUSTERS level 2 : 11 clusters (agrégation manuelle des clusters par similarité et proximité
topologique

e Analyse topologique (polarité, centralité and périphérie)

11
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Réseau sémantique —

Réseau
-6 802 nceuds (termes) .. EIER T
-75 432 liens tages
(cooccurrences)

-11 Clusters niveau 2 :
agrégats de Louvain
-Layout : Forceatlas2 )

-Taille des nceuds : coocsuém
-Couleur : 11 clusters IeveJ 2

Détision
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Clusters niveau 1

Santé_Diabét_g_‘&'_Péncréa's_ ;

8
Réseau
-6 802 nceuds (termes)
i Recherche_&_J
-75 432 liens echartieh & Jes
(cooccurrences) =
H Informatique_Quanti
-29 Clusters niveau 1 : ormatique_Quantique
rouvain _ Androides £igh of

-Layout : Forceatlas2

Environnement_& Maintenance, # ... -

-Taille des noeuds : coocsum
-Couleur : 11 clusters level 2

CRM_Audio_Services . B s
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Clusters niveau 2 Jpe——

Réseau

-6 802 noeuds (termes)

-75 432 liens

(cooccurrences)

-11 Clusters niveau 2 :
agrégats de Louvain

-Layout : Forceatlas2
-Taille des nceuds : coocsum
-Couleur : 11 clusters level 2

Commerce
-
1
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Réseau S .
-6 802 noeuds (termes) T Tatiask
-75 432 liens S o
(cooccurrences)

-11 Clusters niveau 2 :
agrégats de Louvain
-Layout : Forceatlas2 . ..
-Taille des noeuds : coocsuﬁ;F
-Couleur : ratio de
critique/promesse
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Analyse Statistique

Analyse statistique - Cortext - Rawgraph

I e Corpus, cluster et tonalité, analyse temporelle
il e Compraison (sources, clusters, tonality)

e ? g? e Verb, NER extraction

Source Tagging and Scoring - Cortext

e Catégorisation des sources

+|- 281 sources (702 liste brute)

X1= L‘ Diffusion : Nationale, Locale

**75\( Topic : Généraliste, Eco, Tech, Sante, Transport, Envir, Sport, Autre
e Scoring des sources : analyse comparative

16
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Polarisation de la promesse et la critique
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Polarisation de la promesse et la critique

Al_Society_Post-Humanity Labour_Employment_HR Defence_Surveil._Cybersec. Aut. Vehicles_Robotics_Mobility Al_Research_Innovation Health_Disease_Med. Pract.
EEducation_Parcoursup_Match. Algo., Law_Justice_Lawyers Body_Art_Aesthetic Finance_Business M._Insurance PIatform_Digi‘ftaI_Web Tech.
AI_Sdciety SecurityiDefence Aut. Vehicles Brain_Lfearning Heélth
Art_Culture_Creativity Finance_lnsurances Digital Assiétants_CRM
Androids_Emotions Surveillance_Cybersecurity Robotics Infrastructure_Optimisation Diabetes_Cancer
® ¢
Data_Dating_Critique Sales_'i'ourism Web Tech._Digital Contents
: Farmers_A| aided jobs
Beauty_Care Large-scale ret.. F&B Innovation SEO
n’ articles Al popularisation_Astronomy

Bank_Investment

2942.0 Quantum Computing

Business Innovation

Toulouse_innovation
norm ratio thr_crit/ben_prom &

| Trade_Logistics
-1.0 0.0 1.0
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Spécialisation des sources par theme et tonalité

nat_eco_spe nat_tech_spe nat_sante_spe nat_env_spe nat_sport_spe
‘ ‘ ‘ ;A A . & .
nat_gen loc_gen nat_autre_spe nat_transp_spe loc_autre_spe loc_eco_spe
nat_eco_spe nat_tech_spe nat_sante_spe nat_env_spe nat_sport_spe
i nat_gen . loc_gen . nat_autre_spe . nat_transp_spe ; loc_autre_spe loc_eco_spe
freq thr_crit freq ben_prom H : H
Platform_Digital_Web Technologies
2984.0 2984.0
,,,,,,,,,,,, e A1 Health_Di _Medical Practitioners
chi2 chi2
,,,,,,,,,,,,,,,,, Al_Research_Innovation
-
2.7 -122 127 122

,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,, Finance_Busi M _Insurances
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Al_Society_Post-humanity
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osgor{ """"" - hicles_Robotics_Mobility
Side TGO Body_Art_Aesthetic
.

0.0S 0.0 0.0S- ... D ......... S : i ; } b Law_Justice_Lawyers
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Evolution des clusters dans le temps
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Catégorisation et assemblage des entités

Catégorisation et scoring des Termes

e Tagging manuel : 80% termes couverts (20% NC)
oy 10 tags : “Technical”, “Company”, “Fiction”, “Person”, “People”,
: \‘ “Institution”, “Locality”, “Data”, “Topic”, "Event"
Yook Ye e Scoring : 93% termes couverts (7% exclus)

Raw Ratio = (freq prom / total freq) - (freq critiq / total freq)
Log Ratio = log((freq crit+1) / (freq prom+1))

Normalization : x"'=(b-a)(x-minx)/(maxx-minx)+a, a=-1, b=1

X
|

Analyse interne et des couches du réseau - Gephi

e Comparaison des couches d’entités
O e Analyse interne des clusters (entités et topics)

\/——E(‘j,__l e Analyse des articles typiques des clusters

21
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SciencesPo

Abstract critiques
Moral | Regulation

EXAMPLE THEME
Al_Society_Post-Humanity

PEOPLE & ORGANISATIONS
Broad definition of human entities.
Global thinkers or political figures.
Large institutions

HUMAINS, HOMME, PERSONNES

RIFKIN, ALAIN DAMASIO, EMMANUEL MACRON,

HAUTE AUTORITE POUR LA TRANSPARENCE, UNESCO,

EGLISE

COMPUTING TECHNOLOGIES & DATA
Overarching technical entities.
Genomic data

INTELLIGENCE ARTIFICIELLE, MACHINE,
MICROPROCESSEURS DANS LA TETE

CELLULES EMBRYONNAIRES, GAMETES, EMBRYONS

TOPICS & ISSUES
Major areas related to biological
and social life and ethical and moral
issues

DEMOCRATIE, TRANSHUMANISME, BIOETHIQUE

FEARS AND HOPES: REINFORCEMENT

)

EXAMPLE THEME
IA_Recherche_Innovation | Brain
Learning

PEOPLE & ORGANISATIONS
Human entities dominated by the
figure of French and international
researchers and experts. Few
leading institutions and large
companies in the ML field. French
and international researchers

CHERCHEURS, EXPERTS MONDIAUX , EQUIPE
DEEPMIND, CHERCHEURS D’OPENAI , EQUIPES
D'OPENAI, JOUEUR

YANN LECUN, GEOFFREY HINTON, LUC JULIA, HUB
FRANCE IA

Global promises
Reduction | Legitimisation

COMPUTING TECHNOLOGIES & DATA
Machine learning and deep learning
technical entities. Environmental
and body data

PROGRAMME, DEEP LEARNING, RESEAUX DE
NEURONES, SVM

IMAGES, NEURONES, SIGNAL AUDIO,
ENREGISTREMENTS VOCAUX

TOPICS & ISSUES
Few ethical issues but technical
challenges related to machine
learning and visual recognition

APPRENTISSAGE, RECONNAISSANCE,
REPRESENTATION MATHEMATIQUE, ANALYSE ET
MODELISATION, RECONNAISSANCE VISUELLE, GRAAL
DE L'INTELLIGENCE ARTIFICIELLE

DEFI PERSONNEL, EQUILIBRE ETHIQUE, CONTEXTE
CHANGEANT

PERFORMATIVE PROJECTION

EXAMPLE THEME
Education_Parcoursup_Matching
Algorithm

PEOPLE & ORGANISATIONS
Representatives and persons
affected by the algortihmes and
French political and technical
officials or institutions involved in
their implementation. Responsables
association lycéens

CLEMENT.MINISTERS. COMPUTER SCIENTISTS
ETUDIANTS, ELEVES, LYCEENS, BACHELIERS
BAILLON

AXELLE LEMAIRE, FREDERIQUE VIDA

HUGO GIMBERT, CLAIRE MATHIEU
COMMISIONS, GOUVERNEMENT, MINISTERE DE
L'EDUCATION

COMPUTING TECHNOLOGIES & DATA

Placement platforms and algorithms.

Applicant information data

APB, PARCOURSUP, ALGORITHME DE GALE,
ALGORTIHMES DES MARIAGES PARFAITS, VCEUX,
NOTES, ORDRE DE PREFERENCE

TOPICS & ISSUES
Admission procedures, specific
issues and problems they raise

FIN DE LA HIERARCHISATION DES VCEUX, SELECTION,
AFFECTATION,

TRANSPARENCE, SEGREGATION, INEGALITES
GEOGRAPHIQUES, ACCES AU CODE

EXAMPLE THEME
Health_Disease_Medical
Practitioner | Diabetes_Pancreas
Cancer

PEOPLE & ORGANISATIONS

French patients and health
professionals. Medical institutions
and companies specialised in
different medical fields.

PATIENTS,
STEPHANE BIDET

RADIOLOGUES, LABORATOIRE FRANCAIS, PROJET
PEPPER, SANOFI, DIABELOOP, CELLNOVO, HEALSY

SPILL(IZ)VERS

Local controversies
Political | Counteraction

e

ALAIN LIVARTOWSKI, PR FOURNIER, FABRICE ANDRE,

PERFORMATIVE PROJECTION

COMPUTING TECHNOLOGIES & DATA
Disease-specific medical devices
and patient-related medical data
infrastructures health information
and body data

SCANNER, IRM, PANCREAS ARTIFICEL, WTASON
ONCOLOGY, POMPE CELLNOVO, EXAMEN,
MEDICAMENTS, DOSSIERS DE SANTE, DOSSIERS
MEDICAUX, GLYCEMIE

CELLULES EMBRYONNAIRES, GAMETES, EMBRYONS

TOPICS & ISSUES
Medical challenges and application
areas to be solved by technologies.
Issues linked to the relayability of
data

AIDE A LA PRESCRIPTION, CANCER, PALUDISME,
IMUNOTHERAPIE, INSUFFISANCE CARDIAQUE
DONNEES DE VIE REELLE, DONNEE PROFONDE DE
SANTE, MANQUE DE DONNEES, PILOTAGE PAR LES
DONNEES, HEALTH DATA HUB

I Situated experiments
Persuasion | Alighment

INVESTIGATIVE INQUIRY



SciencesPo

Centralité et localisation de la critique

Parcoursup
For@tion procedure & impacts

Algorlthms .
Al (generic) Gale, -
affectatlon wwwww
perfect matching 2
Data Digital e 7
Bac, wishes Sytams = e o
’rades ’ Parcoursup, > o
g Sigem, APB, Notes 2
;\ jnet g e
Society ) Students » 3 e /
(Humans, People, Elites students, Bachelors, - B oo

High-schoolers, candidates, Gt
scholarship holders

Voters, Gilets jaunes,
Popular classes)

& UK A-level

P Social D|vrs|ty

s : A - . LesEchos O 2
«L’lntelhgence artlﬁCIeue va-t-elle tuer le llbre lées  Economie  Politique Entreprises  Finance-Marchés ~ Monde Bourse  Tech-Médias  Start-up Régions  Patrimoine
arbitre?» o .

Par Alexandre Devecchio et Louise Darbon Parcoursup ) une Cople a. revo lr
EUS|NED|G|TA|_E Start-up Cybersécurité Réglementation Intelligence artificielle AR/VR Mobilité Plus v

LE CERCLE/POINT DE VUE - La nouvelle plate-forme d'orientation post-bac repose sur un
LUnesco a 18 mois pour élaborer un cadre SYSt o IEiudiant

normatif autour de l'intelligence artificielle

7= ORIENTATION  [5) SALONS ~ SUPERIEUR  LYCEE  COLLEGE  CLASSEMENTS

L'Unesco a été mandatée pour élaborer un "instrument normatif mondial" pour encadrer DECRYPTAGE
l'intelligence artificielle. Des experts internationaux auront 18 mois pour travailler autour

de la diversité culturelle ou du genre pour lutter contre les biais algorithmiques I_e COde source d,APB dé\,ﬂi Ié

LesEchos d £ o om . .
” ficiall - mais... illisible
Intelligence artificielle : pOlll.‘qUOl IACROIX

Musk, Hawking et Gates s'inquietent ?
Apreés Elon Musk et Stephen Hawkins, le fondateur de Microsoft Bill Gates, estime que le L,Admis Sion post-bac’ un Systéme Opaque

développement de 1'Intelligence artificielle est un probléme pour I'humanité. .
papier...

Lire
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Centralité et localisation de la promesse

Interface
pskeleton

Deep learning
Neural
Networks

Game instances e
(Alpha Go,
images, Deep Blue...)

waves) l ......
\ Pr me

rtificial Neural Networks
Players

Signals
(audio,

& Neuroscience

Deep Learning
& Strategy Garfies

Obsessions v Rendez-vous Vidéos & Podcasts v Q
RECHERCHE

NOUVELLE SRS

Un tétraplégique controle son exosquelette par la
pensée, une premiére mondiale a Clinatec

ACTUALITES

fe NMonde ECONOMIE VIDEOS DEBATS CULTURE LE GOUT DU MONDE N

SCIENCES

AlphaZero, algorithme prodige de I'’échiquier

Vingt ans aprés la défaite de ’lhomme face ala machine, le jeu d’échecs a donné lieu a un
nouveau duel : Stockfish, champion du monde 2016 des logiciels «classiques», a été battu a
plate couture par I'intelligence artificielle d’une filiale de Google. |

ONN

L'intelligence artificielle au service du
progres naturel

MedTech

Various appli. e

Pancréas artificel,
Pompe Cellnovo,
Yuka
Data l

Scanner, S~ Patients
Health Data Hub,
Fitbit, Apple watch,
Exams, IRM,
Blood glucose,
Medical Records

Cellnovo teste sa micropompe a
insuline compatible avec Bluetooth et
Android

B SANTE Un pancréas artificiel qui régule I'insuline tout seul bientdt en vente Q o O 0 @ E

ACCUEIL > SANTE
Diabéte : Un pancréas artificiel qui régule I'insuline
dans le corps bientét en vente en France

INNOVATION Le dispositif est constitué d’un lecteur de taux de glycémie, d’'une pompe a insuline et d’une IA, tous reliés entre eux

Consommation : Yuka, I'appli qui fait peur ala grande
distribution

@ Journal j- X
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