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HTR steps: pre-processing, segmentation, line recognition
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lllustration: Ipek Tuncel
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HTR: weitere Schritte: word splitting, post-
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lllustration: Ipek Tuncel, Juan Garcez

1 de/werl

rocessing

at sute/seg>

eq

<Wb n="f.56r-1.21/>

equivalencetnit”>

v<seg xmL: Lang="grc">
aweige/u>

</seg>
v<seg xl:lang="lat">
in</u

v<choice ana="orthography">
<orig>coui</orig
<reg-coun</rag>

</choice>

</

veseg xml:lang="lat">
“wmgentes</u>

v<seg type-"equivalencelinit">
veseg xmL:lang="gre™>

<hi rend="larger">e</hi>
vAoyta
</

<wtove/us

<weaBpaay</u

anyevnTat</e

<eve/i

<Wb n="f.s6r-1.22"/>

v<choice ana="abbreviation">
<abbr>ypu</abbr>
v<expan>

X
<exstcre/exs

</choice>

130/°/>
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Vom basic XML zum custom XML

e TJestung verschiedener Transkriptionswerkzeuge:

o oft kostenpflichtig nach N Seiten
o funktionieren nur fur moderne Handschriften oder nur fur Gedrucktes

o Entscheidung fur escriptorium: versatil, open-source

e escriptorium bietet bisher fast ausschliel3lich Transkription an

e cinige Basisinformationen der Handschrift im “basic XML” vorhanden

Unser Ziel: halbautomatische Annotierung
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Technische Herausforderungen bei der Annotierung

e ‘“klassische Funktionen” oder “in den Modellparametern eingebaut”
o feature-dependent
e Listen der zu annotierenden \Worter

o custom-fetch aus andere Datenbanken?

o Generierung mit LLMs?

e Export, Adaption und Weiterverarbeitung

Unser Beitrag: modularisierte Listen, Export als customXML
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Short Demo

Please find the demo here.

For questions & feedback: carina.geldhauser.math@gmail.com
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https://drive.google.com/file/d/1smTkrsV57AfveQ5s-RokEfMtCbBFZlb5/view?usp=drive_link
mailto:carina.geldhauser.math@gmail.com

